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Introducción ¿Qué es Nowcasting?

Actualmente contamos con un universo de datos. Las agencias
estadísticas, los bancos centrales, los institutos de investigación y las
empresas privadas tienen acceso a miles de indicadores económicos y
financieros.



¿Qué es Nowcasting? ¿Por qué es importante y quien lo usa?

• Existe un espacio importante para dar mayor aprovechamiento a
fuentes de información no tradicional que complementen los datos
oficiales y permitan hacer monitoreo en alta frecuencia.

• Los institutos de estadística publican indicadores económicos con
retrasos considerables y con estimaciones iniciales que se revisan
considerablemente con el tiempo.

• En síntesis, es de vital importancia un diagnóstico de la economía en
“tiempo real”, que se ha popularizado como “nowcasting”, siendo
esto una combinación entre el presente (now) y el futuro (forecasting)
(Banbura, et al. 2013) o simplemente como la “predicción inmediata”



¿Qué es Nowcasting? ¿Por qué es importante y quien lo usa?

Fuente: Elaboración 
propia con 

información de 
DANE.



Calendario de un Nowcasting típico: 
El caso NowCast EAFIT del PIB Colombia

Las ventajas de tener una imagen oportuna del estado de la economía 
son múltiples.

Fuente: Tomado del Grupo Coyuntura Económica EAFIT.



Principales variables del NowCast-EAFIT Colombia
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Demanda de energía SIN Indicador de Seguimiento de la Economía

Generación de energía SIN Venta de autos nuevos

Fuente: Elaboración propia con datos DANE, Andemos, Portal BI de XM (con datos a 19 de mayo 2021



Principales variables del NowCast 2021 Colombia
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Fuente: Estimación con Tensorflow 2 (Python)



¿Qué es Google Trends? ¿Por qué es importante?



¿Qué es Google Trends? ¿Por qué es importante?



¿Qué es Google Trends? ¿Por qué es importante?



Uso de GT en modelos de nowcasting

• Trabajos de referencia nowcasting PIB: Stock & Watson (2006), y
Giannone et al., (2008).

Aplicaciones para varios países usando modelos de factores dinámicos,
ecuaciones puente o vectores autoregresivos Bayesianos.

• Banbura (2013) y Bok (2018) para Estados Unidos

• D’Amato (2015) para Argentina

• Cepni (2019) para varios LACs

• Galvez-Mariano (2019) para México



Uso de GT en modelos de nowcasting

• Google econometrics: Askitas and Zimmermann (2009), Choi y Varian
(2009), Jun et al. (2018).

• GT y mejora de desempeño de nowcasting?: Combes y Bortoli (2016),
Corona (2021), Medeiros y Pires (2021)

• GT y nowcasting de mayor frecuencia

A nivel de estado: Larson Sinclair (2021)

Nowcasting semanal: Woloszko (2020), Eraslan (2020), Delle Monache
et al. (2021)



Proceso de construcción Nowcast_GT_DL

Fuente: Elaboración propia



Correlaciones Nowcast_GT_DL. (1/2)

Fuente: Elaboración propia



Correlaciones Nowcast_GT_DL. (2/2)

Fuente: Elaboración propia



Tipos de modelos Nowcasting de la actividad económica

Finlandia (Fornaro & 
Luomaranta, 2020).

Libano (Tiffin, 2016). FMI. 
Colombia (EAFIT, 2020)

Colombia (Bancolombia, 
2019 – Cristiano, 
Hernández & Pulido, 2012) 
EEUU (FED Atlanta, 2014).
Ecuador (Casares, 2017).
España (Fedea, 2019).

EEUU (FED New York, 2019).
México (Gálvez, 2018).
Emergentes (Cepni, Guney & 
Swanson, 2019).

Economías 
latinoamericanas (Liu, 
Matheson & Romeu, 

2011). FMI.
Colombia (León & 
Ortega, 2018). BR.
Marruecos (Marini, 

2016). FMI.



Extrayendo el factor de GT

Fuente: Tomado de Gálvez-Soriano



Extrayendo el factor de GT
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Extrayendo el factor de GT Brazil - EEUU

Fuente: Estimación propia.



Importancia de las variables en la estimación

Fuente: Estimación propia.



Lenguajes de programación para el Nowcast_GT_DL: 
Un enfoque Dinámico de Factores



Factor vs PIB Chile

Fuente: Estimación propia con DFM
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Factor vs PIB France

Fuente: Estimación propia con DFM
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Factor vs PIB USA

Fuente: Estimación propia con DFM
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Factor vs PIB Zona Euro

Fuente: Estimación propia.
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Factor vs PIB Brazil

Fuente: Estimación propia.
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Factor vs PIB Reino Unido

Fuente: Estimación propia.
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Factor vs PIB Colombia

Fuente: Estimación propia.
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Inteligencia Artificial y Teoría de Juegos: Valor de Shapley

• Muchos procesos en Inteligencia Artificial puede asimilarse a juegos, en los que distintos
atributos considerados hacen algún aporte al resultado buscado, como lo harían los
agentes que participan en juegos cooperativos, a través de coaliciones.

• El valor de Shapley determina el aporte de un agente al resultado de una coalición, a
partir de cuatro axiomas básicos:
• Eficiencia: el resultado de la coalición se reparte íntegramente entre los aportes de los

participantes.
• Simetría: se considera igual el aporte jugadores, cuya contribución ha sido la misma para al

resultado de la coalición.
• Aditividad: el resultado no se modifica si el juego de subdivide en componentes.
• El aporte de quienes no contribuyen al resultado de la coalición se considera nulo.

• El valor de Shapley puede ser usado para atribuir el ajuste de una regresión a los
atributos considerados, reentrenando el modelo con diferentes subconjuntos de
atributos.

• Puede usarse también para establecer la importancia de un atributo en una predicción
específica.

• En nuestro caso, permite determinar la importancia de los atributos elegidos en la
construcción del factor usado en la predicción en cada país.



Proceso de construcción Nowcast_GT_DL



Nowcast_GT_DL: DL for time series: RNN

Fuente: Elaboración propia

Machine 

Learning

Aprendizaje
Supervisado

Aprendizaje
No 

Supervisado

Regresión

Clasificación

Clustering

Reducción 
de 

dimensión

Regresión 
lineal

SVR, GPR
Ensemble 
methods

Árboles de 
decisión

Redes
neuronales

Máquinas de 
Vectores Soporte

(SVM)

Análisis
discriminante

Naive 
Bayes

Vecino más 
cercano

K-means, K-Medoids
Fuzzy C-Means

Jerarquico

Mezcla de 
Gauss Modelo oculto 

de Markov

Redes 
neuronales

Análisis de 
componentes 

principales



Nowcast_GT_DL: DL for time series



Nowcast_GT_DL: DL for time series: RNN

Fuente: Elaboración propia



Nowcast con Multicapa (MLP)

Fuente: Tomado de (Brownlee, 2018).
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Nowcast con Multicapa (MLP)

Fuente: Elaboración propia



Nowcast_GT_DL: DL for time series: RNN

Fuente: Elaboración propia con información de Goodfellow et al., (2018)



Nowcast con Memoria a corto plazo (LSTM)

Fuente: Elaboración propia con información de Goodfellow et al., (2018)



Nowcast con Unidad Recurrente Cerrada (GRU)

Fuente: Tomado de (Brownlee, 2018).



Redes Convolucionales (CNN)

Fuente: Tomado de (Brownlee, 2018).



Nowcast con Redes Neuronales Convolucionales (CNN)

Fuente: Elaboración propia con información de Goodfellow et al., (2018)



Summary models DL

Fuente: Estimación propia.



Resultados modelo Deep Learning: TCN

Fuente:
Estimación 

propia.



Resultados de nowcasting Germany

Fuente: Estimación propia en Python



Resultados de nowcasting Brazil

Fuente: Estimación propia en Python



Resultados de nowcasting Chile

Fuente: Estimación propia en Python



Resultados de nowcasting Estados Unidos 

Fuente: Estimación propia en Python



Resultados de nowcasting Colombia 

Fuente: Estimación propia en Python



Resultados de nowcasting España 

Fuente: Estimación propia en Python



Resultados de nowcasting Russia

Fuente: Estimación propia en Python



Conclusiones

La integración de nowcasting DFM y Deep Learning, sumada a la
adecuada selección de las principales palabras clave de Google Trends
por país con mayor dinamismo y correlaciones significativas respecto al
PIB, conforman un modelo de diagnóstico de la actividad económica en
"pseudo tiempo real" por su fácil actualización de GoogleTrends,
siendo una herramienta rápida, con un alto nivel de precisión y de fácil
aplicación por parte de los agentes económicos, eliminando los vacíos
de información que se producen en la difusión de los datos macro en
las economías avanzadas y emergentes.
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