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Resumen de DW

e Laemisora internacional de Alemania, fundada en 1953

e Financiada con dinero publico, con oficinas principales
en Bonn y Berlin

Algunos datos

o Millones de contactos semanales de usuarios a través
de TV, radio y en linea (2023)

e DW transmite en 32 idiomas

Mision

e Brindar informacion imparcial para mentes libres
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‘« Entorno técnico del proyecto

eLenguaje: Python

eLibrerias principales:
enltk, pandas, NumPy
eOpenai, transformers, PyABSA
e MLflow



Objetivos

Meta

Input: Un
query o
topico

Entregables

Automatizar el analisis de sentimiento para identificar la tonalidad (positiva,
neural o critica) de una entidad especifica mencionada en articulos
periodisticos.

Analisis de

sentimiento hacia Resultados
una entidad

Datos de evaluacion etiquetados

Motor de busqueda

Pipeline de analisis de sentimiento

Evaluacion de modelos

Seguimiento de rendimiento con la plataforma MLflow
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Datos sin etiquetar de DW:

ID del articulo, idioma, titulo,
resumen, texto completo

JO

Conjuntos de datos externos
(etiquetados por expertos):
*PerSenT

*NewsMTSC

EDA basico:

Filtrar articulos cortos
Articulos unicos
Frecuencia mensual de
publicacion

sDatos de evaluacion (tarea de
etiquetado)

EDA Avanzado:

modelado de temas
NER (Reconocimiento de
Entidades Nombradas)
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Datos sin etiquetar de DW:

ID del articulo, idioma, titulo,
resumen, texto completo

JO

Conjuntos de datos externos
(etiquetados por expertos):
*PerSenT

*NewsMTSC

EDA basico:

- Filtrar articulos cortos

- Articulos unicos

- Frecuencia mensual de
publicacion

Preprocesamiento general:

- Manejo de valores
faltantes

- Manejo de textos muy
cortos o muy largos

sDatos de evaluacion (tarea de
etiquetado)

EDA Avanzado:

- modelado de temas
- NER (Reconocimiento de
Entidades Nombradas)

Preprocesamiento
especifico del
modelo:

- NLTK library
- Hugging Face
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Top 20 Most Common Organisations

AfD

CDU

DW

SPD

Greens

FDP

Berlin Briefing
CSuU

EU

Bundestag

Alternative for Germany
N dpa

Social Democrats

AFP
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Christian Democratic Union
Reuters

Green Party

w
s
=
frav]
[=
w

300
Frequency




Datos de Evaluacion

Crear un conjunto de datos de evaluacion (entregable clave)

Ground Truth
Mejoramiento del Modelo
Confianza en el Modelo

Desafios:

Complejidad del sentimiento
Menciones indirectas
Lenguaje dependiente del contexto

“Merkel es realmente
genial, mientras que

Steinmeier es un
incompetente...”
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Seleccion de un sub Tema: “Politica alemana” (138 articulos)
t l . Entidades clave: Olaf Scholz (Canciller aleman), AfD (partido de
L Sl [peliel evalitiEelol extrema derecha) y el Papa Francisco
-
Desarrollo Se crearon instrucciones claras para el etiquetado
de Guidelines Se realizaron reuniones de equipo para asegurar la consistencia y
\_ obtener retroalimentacion
( S Cada persona etiquetd aproximadamente 46 articulos
ronda Cada articulo fue etiquetado dos veces
\_
4
Segunda ronda Ronda de desempate: Resolucion de discrepancias
Articulos sin acuerdo fueron eliminados del conjunto de datos
\_
4
Fmallzdel ., Se obtuvo un conjunto de datos de alta calidad (109 articulos) para la
valuacion

evaluacion del modelo




. Ana!lsl§ de lIl. Resultados
sentimiento

Motor de busqueda

Coincidencias exactas

Conjunto ampliado semanticamente

Coincidencia basada en similitud semantica

Coincidencia con entidades identificadas por el
modelo



Il. Analisis de Ill. Resultados
sentimiento

Motor de busqueda
Busqueda por palabra clave

Pros: Simple, lightweight.
Cons: Rigido, el tiempo requerido escala linealmente con el tamano del corpus.



Motor de busqueda

Busqueda por palabra clave mejorada

Pros: Captura sinonimos, lightweight.
Cons: Resultados con baja relevancia, el tiempo requerido escala linealmente con el tamano del corpus.



Motor de busqueda

Busqueda por entidad nombrada

Pros: Precision alta, extrae entitiades especificas.
Cons: Reconocimiento de entidades requiere bastante computacion. Mejora la precision del analisis de sentimiento.



Il. Ana!lsl§ de lIl. Resultados
sentimiento

Motor de busqueda
Busqueda semantica

Pros: Comparacion al nivel del significado, alta flexibilidad/relevancia
Cons: Requiere Embeddings, los cuales son intensivos en términos de recursos.



|. Encontrar articulos [I. Analisis de
@ Ingresar query > relevantes > sentimiento lll. Resultados

la. Encontrar articulos Ib. Encontrar articulos
Ingresar query > relevantes > L > relevantes >

query = Busqueda Semantica Busqute'(:ia c|iaor rgsultado =
“German query = CAticd Articulos sobre
elections”” “Olaf Scholz nombrada “Olaf Scholz”
en el contexto
de
“German elections”




|. Encontrar articulos [I. Analisis de
relevantes sentimiento

Ingresar query Il. Resultados

Text pre-processing Models Results

Angela Merkel helped pass a new

law. She was praised for the Large language model,

Whole article decision. Steinmeier received decoder-style ERITICAL
disapproval for bad decisions.
Sentences with direct Angela Merkel helped pass a new
mentions law. Lexicon-based NEUTRAL
Transformer-based,
Sentences with Angela Merkel helped pass a new encoder-style
law. She was praised for the POSITIVE

direct/indirect mentions decision.




II. Analisis de
€€ o 9
Modelos “Lexicon

Valence Aware Dictionary for Sentiment Reasoning (Vader)

Léxico de puntuacion
desde -4 hasta 4
“horrible”: -2.5
“great”: 3.1
“okay”: 0.9 Puntaje agregado entre -1y 1
> entre +0.05y +1 es POSITIVO
entre -0.05y 0.05es NEUTRAL
Heuristicas entre -1y -0.05 es CRITICO
intensidad (como“very”)
punctuacion (como“great!!!”)
capitalizacion (como“GREAT”)




Il. Ana!lsl§ de lIl. Resultados
sentimiento

Modelos “transformer”

Los transformer son NNs especializados con 100M-300M
de parametros.

Pros: Bajos prerrequisitos computacionales.

Cons: Tienen mejor precision cuando se hace un preprocesamiento adecuado
(depende del modelo).

Output: Devuelve un label en forma de Critical, Neutral, o Positive.



Bidirectional Encoder Representations from Transformers (BERT).

Tipo de
Modelo

Uso
principal

Training Data

Entity-based

Il. Ana!lsl§ de lIl. Resultados
sentimiento

Modelos “transformer”

NLPtown NewsSentiment CardiffNLP PyABSA
BERT-based BERT-based RoBERTa-based BERT-based
transformer transformer transformer transformer

Analisis de Analisis dirigido a Analisis de Analisis dirigido a

sentimiento general entidades en sentimiento en social entidades
(diferentes articulos media y tweets
idiomas) periodisticos

Amazon product
reviews, movie
reviews, etc.

News datasets

Twitter data

ABSA datasets
como SemkEval,
restaurant reviews

x

v




Il. Ana!lsl§ de lIl. Resultados
sentimiento

Large Language Models (LLMs)

NNs masivas como GPT y Claude con 1B-14B de parametros.

A\

Pros: Generalizable. Entiende sentimientos de articulos enteros. No hay
prerrequisitos locales.

Cons: Inferencia mas costosa(S$), Requieren conocimientos
técnicos adicionales (API).

Output: Puntuacion de polaridad y, en algunos casos, explicacion sobre como se
llegd a la prediccion (Util para prompt engineering)



Ingresar Query l. Encontrar artlculos> ll. Analisis de > lll. Resultados

relevantes sentimiento

DW evaluation DW evaluation
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Ingresar Que l. Encontrar articulos [I. Analisis de lll. Resultados
g ry relevantes sentimiento ’

Searchword: ALL_ENTITIES, Model: PyABSA w0 Searchword: ALL_ENTITIES, Model: gptdo
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Predicted label Predicted label




Ineresar que |. Encontrar articulos [I. Analisis de lll. Resultados
g query relevantes sentimiento ’
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Il. Analisis de
sentimiento

Evaluacion de los Modelos

Seguimiento de Experimentos en MLflow

Sentiment analysis © Provide Feedback [ Add Description

Runs Evaluation i 1 Traces

E 24 Q metrics.rmse < 1 and params.model = "tree" ® Time created ~ State: Active v

Datasets v =} Sort: Created v (I Columns v Groupby v

Run Name Created =y Dataset Duration Source Models
) debonair-toad-350 (©) 6 seconds ago [ PerSenT_resolved (4d453c52) Testing! ..  7.2s (A ipykern..  §2 pyfunc
@ dapper-colt-190 () 2 minutes ago [ bw (24713a74) [Testing 7.1s (R ipykern... R pyfunc
@ |yrical-hog-704 () 4 minutes ago [ NewsMTSC (5aa90aba) |Testing (7 ipykern... B pyfunc
languid-finch-944 (“) 8 minutes ago [ Dbw_resolved (d9840abd) (Testing 5 () ipykern.. 2 pyfunc
handsome-cow-341 (“) 9 minutes ago [ bW_resolved (9fc66717) Testing i (n) ipykern... B pyfun
) bouncy-squirrel-713 (©) 12 minutes ago [ DW_resolved (c6fdeb57) Testing (n) ipykern... B pyfunc

@ charming-fly-298 (©) 13 minutes ago [ DW_resolved (658f890¢) Testing . () ipykern..  §5 pyfunc

lIl. Resultados

Mean F1 CRITICAL

=== charming-fly-298
handsome-cow-341

=== bouncy-squirrel-713
languid-finch-944




|. Encontrar articulos [I. Analisis de

.. lll. Resultados
relevantes sentimiento

Ingresar query

Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%)

Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%)
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Il. Anal.ls[s de lll. Resultados
sentimiento
Analisis

Tema: German politics

Conclusiones clave:

e Olaf Scholzy CDU estan cubiertos predominantemente con un tono
neutral
La distribucion de tonalidades positiva o critica varia segun el modelo

e AfD recibe una cobertura mas critica, lo que destaca la naturaleza
polémica de sus politicas y la percepcion publica



Ingresar query

|. Encontrar articulos
relevantes

[I. Analisis de
sentimiento

lll. Resultados

Sentiment Distribution (%)

Sentiment Distribution (%)

POSITIVE

CRITICAL

POSITIVE

CRITICAL ‘
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Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%)
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Sentiment Distribution (%)

POSITIVE

NEUTRAL

CRITICAL

Ingresar query

|. Encontrar articulos [I. Analisis de

lll. Resultados

relevantes sentimiento

Sentiment Distribution (%)

POSITIVE

NEUTRAL

CRITICAL

Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%) Sentiment Distribution (%)

POSITIVE NEUTRAL

POSITIVE

O\ CRITICAL

POSITIVE
\ CRITICAL &

NEUTRAL NEUTRAL

CRITICAL

Sentiment Distribution (%)

NEUTRAL

POSITIVE

CRITICAL




II. Analisis de lll. Resultados
sentimiento
Analisis

Tema: Israel-Palestine conflict

Conclusiones clave:

e El sentimiento hacia las comunidades judia y arabe depende del modelo
utilizado.

Se necesita mas pruebas exhaustivas

elLas entidades con roles de gobierno o conflicto activo (como Netanyahu y
Hamas) reciben un sentimiento mas critico



|. Encontrar articulos
Ingresar Query relevantes

[I. Analisis de
sentimiento

DW test dataset (109 articulos)

F1 score

1Pr(tlznmedio de precision y recall, igualdad de importancia en cada clase 10
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PyABSA GPT4o0 Claude Claude+GPT+
PyABSA

Accuracy

lll. Resultados

Proporcién de predicciones correctas

PyABSA

GPT4o0

Claude

Claude+GPT+
PyABSA




Ingresar query

Sentiment Distribution (%)

POSITIVE

CRITICAL

NEUTRAL

|. Encontrar articulos
relevantes

. Anal'ls1's de lll. Resultados
sentimiento

NEUTRAL

Sentiment Distribution (%)

POSITIVE

Sentiment Distribution (%)

POSITIVE

CRITICAL
CRITICAL

NEUTRAL



Ineresar que |. Encontrar articulos [I. Analisis de lll. Resultados
g query relevantes sentimiento )
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Resumen

Datos etiquetados de alta calidad son esenciales para evaluar el
rendimiento de los modelos

Mejor modelo en rendimiento: GPT-40
Modelo mas eficiente y liviano: PyABSA
Top performer: GPT+Claude+PyABSA

El sistema de votacion de los tres mejores modelos
tiene una precision increible y esta determino que hay
sesgo en algunas entidades



Perspectivas

Continuar el analisis en temas relevantes y
con metadatos
Mejoras de rendimiento:
o Ajuste fino de modelos basados en
transformadores con corpus de DW
o Ingenieria de prompts para modelos LLM
o Estudiar porque el sistema de votacion
tiene un incremento en precision
Facilidad de uso para periodistas:
o Crear una interfaz de usuario

o Desarrollar un chat interactivo
Nuevas funcionalidades:

o Soporte para multiples idiomas

o  Mostrar evolucion del sentimiento a lo largo
del tiempo




Gracias por su atencion

Deutsche Welle | dw.com
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